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Database / Technical Details /
Machine Learning

Oracle Machine Learning

The Oracle Machine Learning product family enables scalable data science projects. Data scientists, analysts, developers, and IT can achieve data science
project goals faster while taking full advantage of the Oracle platform.

Qracle Machine Learning consists of complementary components supporting scalable machine learning algorithms for in-database and big data
environments, notebook technology, SQL and R APls, and Hadoop/Spark environments.

Copyright © 2020, Oracle and/or its affiliates.




byheE>TVEKLT

Oracle Machine Learning Product Management




	スライド番号 1
	免責条項
	Oracle Machine Learningのおもな特徴
	エンタープライズ・ユーザーを強力にサポート
	Oracle Machine Learning
	Oracle Machine Learningのアルゴリズムと分析
	Oracle Machine Learningノートブック
	Oracle Machine Learning for SQL
	Oracle Data Minerのユーザー・インタフェース
分析ワークフローの作成 – データ・サイエンティスト向けの生産性ツール - 専門家ではなくてもデータ・サイエンティストに
	Oracle Machine Learning for R、Python
	AutoML – OML4Pyの新機能
データ・サイエンティストの生産性向上 – 全体的なコンピュート時間を削減
	Oracle Machine Learning for Spark
Oracle Big Data ConnectorsへのR言語APIコンポーネント
	OMLを統合するOracleアプリケーション
	オラクルが機械学習に向いている理由
	今後の予定
	ロードマップ：PythonによるAutonomous �         Databaseの拡張
	ロードマップ：OML Services
	ロードマップ：OML AutoML UI
	スライド番号 19
	ありがとうございました 

